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KiEl. Sailing.City.

Befliegung 2022
TrueOrthophotos RGBI

A Auflésung: 7,5 cm
A Kanale: Rot, Griin, Blau, NIR

A AuRerdem: LAS-Daten, bDOM (Digitales
Oberflachenmodell)

A GroRe des Datensatzes: ca. 1.4 TB
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Falschfarbendarstellung

AZeigt avitalitato de

A Wechsel der Kanale (NIR fiir Rot, Rot fur
Grun, Grin fur Blau)

AJe aRoterdé die Veget:

A Problem: Verschattungen
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Kiél. Sailing.City.

NDVI
(Normalized Difference Vegetation Index)

AZzeigt avitalit2ato d
A Werte von -1 bis 1

A NDVI = (NIR-Rot) / (NIR+Rot)

A Problem: Klassifizierung
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Kiel. Sailing. City.

NDVI
(Normalized Difference Vegetation Index)

#

AZei gt aArté der Veges
A Werte von -1 bis 1

A NDVI = (NIR - Rot) / (NIR + Rot)
A 6 Klassen (<-0,3/-0,2/0/0,2/0,5/1)
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KiEl e Sailing.City.

Indizes
(Beispiele)

> NDVIT (Normalized Difference Vegetation Index i Vegetationsart)
NDVI = (NIR - Rot) / (NIR + Rot)

> NDBI T (Normalized Difference Built-up Index T bebaute Gebiete)
NDBI = (SWIR - NIR) / (SWIR + NIR)

> NDWI T (Normalized Difference Water Index i Wasserflachen)
NDWI = (Grin - NIR) / (Griin + NIR)
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Comparison of Landsat 7 and 8 bands with Sentinel-2
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https://digital-geography.com/wp-content/uploads/2015/06/Landsat.v.Sentinel-2.png
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NDBI
(Normalized Difference Built-up Index)

AZei gt aArto der Veg
A Werte von -1 bis 1

A NDBI = (SWIR - NIR) / (SWIR + NIR)

A 6 Klassen (<-0,3/-0,2/0/0,2/0,5/1)
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PCA

(Hauptkomponentenanalyse)

A Statistisches Verfahren

A Findet Muster in groRen Datensétzen

AErstellt aHauptkompao .
Parametern und fasst diese zusammen "
(nattrliche Parameter > kiinstlichen
Parametern)
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Kiel. Sailing.City.

PCA

(Hauptkomponentenanalyse)

A Statistisches Verfahren
A Findet Muster in groRen Datensétzen

AErstellt aHaupt kompoa
Parametern und fasst diese zusammen
(natdrliche Parameter > klnstlichen
Parametern)

PC3
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Kiél. Sailing. City.
Ki€e|

PCA
(Hauptkomponentenanalyse)

A Statistisches Verfahren
A Findet Muster in groRen Datensétzen

AErstellt aHauptkompo
Parametern und fasst diese zusammen
(nattrliche Parameter > kiinstlichen
Parametern)

PC4
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Kiel. Sailing. City.

PCA

(Hauptkomponentenanalyse)

A Statistisches Verfahren

A Findet Muster in groRen Datensétzen

AErstellt aHaupt kompa
Parametern und fasst diese zusammen
(natdrliche Parameter > klnstlichen
Parametern)

......
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Kiél e Sailing.City.

PC2

PC1
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Kiél e Sailing.City.

Clusteranalyse
(K-Means-Verfahren)

A Statistisches Verfahren
A Findet Muster in groRen Datensétzen

AEr st el

t

acCl

ustero

ermoglicht dadurch eine Klassifizierung
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Clusteranalyse
(K-Means-Verfahren)

A Statistisches Verfahren
A Findet Muster in groRen Datensétzen

AErstel |t aClusterd aus Parametern und
ermadglicht dadurch eine Klassifizierung
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